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현재 모든 언어 생성 모델은  딥러닝  기반의  언어 
모델이다 .



현재의 LLM에까지의 기본 언어모델

구글에서 단어의 의미를 숫자로 표현하는 word2vec, 기계 번역 성능을 
높이기 위한 트랜스포머  아키텍처, 2018년 GPT-1 모델 공개는 LLM에 

영향을 끼친 중요한 것들 중의 하나이다 .

01
2013년 워드투벡  

word2Vec

02
2017년 트랜스포머  

아키텍처

03
2018년 OpenAI GPT-1

(트랜스포머  활용)



01. 기본 용어 이해 - 토큰화

토큰화는 자연어 처리에서 중요한 개념 중 하나입니다. 토큰화란  문장이나  
문서를  의미 있는 단위로  분할하는  과정을 말합니다. 

토큰화의 과정 
01 문장을 단어 단위로 분할.
02 단어 내에서 의미 있는 부분을 식별.
03 특수 문자, 구두점 등 불필요한 요소를 제거.
04 각각의 단어나 부분을 고유한 토큰으로 표현.



01. 기본 용어 이해 - 임베딩

임베딩(Embedding)은 자연어 처리에서 중요한 개념중의 하나로서, 임베딩은 
단어나 문장과 같은 이산적인 데이터를 연속적인 벡터 공간으로 변환하는 
기술입니다.

임베딩은 기계 학습 모델 입력으로 사용되며, 성능 향상에 큰 기여를 하고 
있습니다. 생성 AI 모델은 문장, 이미지, 코드 등을 생성할 때 임베딩을 
활용하고 있습니다.
대표적인 임베딩 기법들은 Word2Vec, GloVe, BERT 등이 있음.



01. 기본 용어 이해 - 전이학습

전이학습은 이미 학습된 모델을 다른 문제에 적용하여 빠르게 성능을 
향상시키는 방법입니다. 기존 모델의 일부 파라미터를 활용하여 새로운 
문제에 맞게 모델을 학습시킴으로써, 기존 모델이 가진 지식을 재활용할 수 
있습니다. 이를 통해 데이터와 계산 자원이 부족한 상황에서도 빠르게 모델을 
구축할 수 있습니다. ChatGPT를 사용하는 것은 전이학습(Transfer Learning)

의 한 사례로 볼 수 있습니다.



02. 전이학습의 두 단계

01
대량의 데이터를 모델로 학습시키는 

사전학습(pre-training).
전이학습의 핵심 아이디어로 모델이 
사전에 일반적인 지식을 습득하고 이를 
특정 문제 해결에 활용합니다.

02
특정한 문제를 해결하기 위한 데이터를 
추가 학습시키는 미세 조정(fine-tuning). 
이를 통해 기존 모델이 가진 일반적인 
지식을 활용하면서도 새로운 문제에 
특화된 성능을 낼 수 있습니다.



03. 현재의 ChatGPT까지의 과정

01 RNN
트랜스 포머가 개발되기전 
RNN을 활용해서 텍스트를 
생성

02 Transformer(2017)
RNN의 한계를 극복하기 
위해 등장한 Attention 
메커니즘 기반의 
Transformer

03 BERT(2018)
Transformer 기반의 사전 
학습 언어 모델

04 GPT(2018-2022)
BERT와 유사한 
Transformer기반의 사전 
학습 언어 모델

05 ChatGPT(2022)
GPT-3기반의 대화형 AI 
모델. 강화학습 기법을 통해 
대화 능력이 크게 향상.

06 - Google Gemini
- Anthropic Claude
- OpenAI GPT-4o
- Facebook Llama



04. 기본 용어 이해 - RAG

RAG(Retrieval Augmented Generation)는 대규모  언어 모델에  정보 검색 
기능을  결합한 모델 아키텍처.

RAG는 단일 모델이 아닌, 정보 검색(retrieval)과 텍스트 생성을 결합하는 
개념적인 접근 방식으로 볼 수 있다. 

논문 : Retrieval-Augmented Generation for Knowledge-Intensive NLP 
Tasks(2020년 10월 발표). Facebook AI Research의 연구자  멤버



04. 기본 용어 이해 - 트랜스포머(Transformer)
자연어 처리 분야에서 주로 사용되는 딥러닝 모델의 한 종료. 2017년 구글의 
연구팀의 “Attention is All You Need”의 논문에서 처음 소개.

01 어텐션 메커니즘 : 입력 데이터의 모든 부분을 동시에 고려 가능.

02 병렬처리 : 전통적인 순환 신경망(RNN)과 달리, 트랜스포머는 입력 
시퀀스를 병렬로 처리할 수 있어, 학습 속도가 빠르다.

03 인코더-디코더 구조  : 인코더와 디코더로 구성되어 있어, 인코더는 입력 
데이터를 처리(문장을 읽고, 이해)하고, 디코더는 출력데이터를 생성.



05. RAG 논문의 주요 내용

● 모델 구조 : RAG 모델의 설계와 아키텍처, 정보 검색 모듈과 생성 모듈의 

상호 작용에 대해 설명.

● 실험 결과 : 다양한 자연어 처리 작업에서 RAG 모델의 성능을 기존의 

모델들과 비교하여 설명.

● 응용분야에 대한 설명. RAG 모델이 질문 응답 시스템, 대화 생성과 같은 

여러 자연어 처리 태스크에서 어떻게 활용될 수 있는지를 설명



06. RAG 관련 라이브러리

01
Hugging Face Transformers
이 라이브러리는 RAG 모델을 지원하며, 
사전 학습된 모델과 함께 제공되는 예제 
코드를 사용하여 RAG의 개념을 쉽게 
구현할 수 있습니다. RAG는 검색과 생성 
두 가지 요소를 통합하여, 먼저 정보 검색 
단계에서 관련 문서를 찾고, 그 후 생성 
모델이 이를 기반으로 답변을 생성하는 

방식으로 작동

02
Haystack

Haystack은 RAG뿐만 아니라 다양한 정보 
검색 및 QA(Question Answering) 
시스템을 지원하는 오픈 소스 

프레임워크입니다. Haystack은 문서 
저장소에서 정보를 검색한 후 이를 생성 
모델에 전달하여 응답을 생성할 수 있는 

RAG 파이프라인을 제공



07. 기본 용어 이해 - API

01
API는 한 프로그램이 다른 
프로그램의 기능을 사용할 수 
있도록 도와주는 "다리" 역할.

02
01 기능 제공 : 예를 들어 ChatGPT 
API를 사용하면 자연어 처리를 위한 
기능을 쉽게 사용 가능합니다.

02  통합 : 다양한 소프트웨어 
시스템이나 애플리케이션을 통합하고 
상호작용하도록 합니다. 예를 들어, 
결제 시스템 API를 통해 전자상거래 
사이트에서 결제 처리를 구현 


